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1. WSTEP

Zjawisko ubéstwa' kojarzone jest zwykle z problemem ludzi bezdomnych czy
tez zebrzacych na ulicy. Tymczasem jest to problem duzo bardziej zlozony i nie do
konica widoczny gotym okiem. Szacuje si¢, ze 13,6% populacji Ziemi cierpi gtdd, a
1,35 miliarda ludzi zyje za mniej niz 1,25$ dziennie (Hungry Notes, 2012). W Polsce
wybrane statystyki na temat ubéstwa ksztattuja sie nastepujaco: w skrajnym ubdstwie?
zyje 5,7% os6b w gospodarstwach domowych, wskaznik zagrozenia ubdstwem wynosi
17,3%, a az 59% Polakéw zyje ponizej minimum socjalnego® (GUS, 2010). W zwiazku
z niepokojgcymi statystykami eliminacja skrajnego ubdstwa i gtodu do 2015 roku jest
gléwnym celem Banku Swiatowego oraz pierwszym zadaniem na liscie Milenijnych
Celéw Rozwoju ONZ (UN, 2000). Niestety juz teraz wiadomo, ze tego celu nie uda
si¢ zrealizowac.

Pierwszy krok w kierunku ograniczenia tak niekorzystnego zjawiska jakim jest nie-
dostatek stanowi identyfikacja gospodarstw znajdujacych sie¢ w strefie ubdstwa. Celem
artykutu jest préba wykorzystania metod statystyki matych obszaréw do szacowania
wskaznika zagrozenia ubdstwem na przykladzie powiatow wojewddztwa wielkopol-
skiego. W badaniu zostaty wykorzystane estymatory: bezposredni oraz posredni. Prze-
prowadzona analiza pozwolita na wskazanie ich wlasnosci i ocen¢ co zostalo opisane
szerzej w niniejszej pracy.

2. ISTOTA UBOSTWA

Pojecie ubdstwa rozumiane jest bardzo szeroko. W literaturze naukowej mozna
znaleZ¢ wiele definicji tego zjawiska, ktére dodatkowo je bardzo rdéznicuja. Wedlug
jednej z definicji, sformutowanej przez Jana Drewnowskiego (1977), ubdstwo wyste-
puje wowczas, kiedy ludzie musza zaspokaja¢ swoje potrzeby na nizszym poziomie

! Synonimami tego stowa sg takze bieda oraz niedostatek. W pracy beda stosowane wymiennie.

2 Granica ub6stwa skrajnego ustalana jest przez Instytut Pracy i Spraw Socjalnych jako kwota pozwa-
lajaca na zaspokojenie tylko podstawowych potrzeb, a osoby ponizej tej granicy narazone sa na biologiczne
wyniszczenie.

3 Jest to kwota, ktéra uprawnia do ubiegania si¢ o przyznanie $wiadczenia pienieznego z systemu
pomocy spoleczne;.
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niz uznajg to za wystarczajgce, natomiast indyjski ekonomista i laureat Nagrody Ban-
ku Szwecji im. Alfreda Nobla w dziedzinie ekonomii, Amartya Sen (1997) uwaza, ze
,,ubostwo jest niezdolnoscia do skutecznego funkcjonowania w spoleczenstwie”. Sa to
definicje bardzo ogdlne i nalezy zauwazy¢, ze postrzeganie tego zjawiska zalezy od
miejsca i czasu. Ubogi europejczyk zdecydowanie rézni si¢ od ubogiego mieszkarnica
Indii. Ponadto, biorac pod uwage czas mozna zauwazyC, ze istnieja gospodarstwa do-
mowe, ktore aktualnie nalezy uzna¢ za znajdujace si¢ w strefie ubdstwa — mimo ze
kilka lat temu byly poza nig (Panek, 2011). Przez lata starano si¢ zdefiniowaé ubdstwo
w taki sposdb, aby to zjawisko stalo si¢ mierzalne. Krok w tym kierunku uczynifa
Rada Ministréw Wspdlnoty Europejskiej ustanawiajgc definicje méwiaca, ze ,,ubdstwo
odnosi si¢ do oséb, rodzin lub grup oséb, ktérych zasoby (materialne, kulturowe i
spoleczne) sg ograniczone w takim stopniu, ze poziom ich zycia obniza si¢ poza
akceptowane minimum w kraju zamieszkania” (por. ECC, 1985).

2.1 POMIAR UBOSTWA

Zjawisko ubéstwa jest zwykle utozsamiane z pewnym poziomem dochodéw lub
wydatkéw, ktéry nie pozwala na prawidlowe funkcjonowanie w spoteczenstwie. Ist-
nieje jednak wiele przestanek wskazujacych na to, ze w analizie ubdstwa nalezy takze
uwzglednia¢ czynniki pozadochodowe. Wynika z tego pierwszy podzial na podejicia
zwigzane z pomiarem tego zjawiska:

— podejscie klasyczne oparte na analizie dochodéw i wydatkéw,
— podejscie wielowymiarowe uwzgledniajace takze czynniki pozadochodowe.

Zaréwno w podejsciu klasycznym, jak i wielowymiarowym mozna wyrézni¢ ko-
lejny podziat wedlug sposobu mierzenia ubdstwa. W ujeciu obiektywnym ocena zaspo-
kojenia potrzeb badanych jednostek odbywa si¢ niezaleznie od ich osobistych warto-
Sciowan i jest dokonywana przez ekspertéw. Z drugiej strony, w ujeciu subiektywnym
jednostki same oceniaja poziom zaspokojenia swoich potrzeb (Panek, 2009). Ekono-
miSci najczg¢Sciej bazujag w swoich pracach na badaniach przeprowadzanych w ujeciu
obiektywnym, jako gtéwny argument podajgc, ze jednostki nie zawsze sg najlepsze w
orzekaniu czego naprawde potrzebuja (Kaplan i Makoka, 2005).

W celu kompleksowej analizy poza metodg pomiaru nalezy jeszcze zdefiniowaé
sposob pojmowania ubdstwa. Mozna je postrzegaé w dwojaki sposéb:

— absolutny — za ubogie uwazana s3 te jednostki, ktére nie majg mozliwosci zaspo-
kojenia podstawowych potrzeb,

— wzgledny — za ubogie uwazane sa jednostki, ktérych poziom zycia jest duzo nizszy
od poziomu zycia pozostalych cztonkéw spoteczenstwa.

W zalezno$ci od wybranego sposobu pojmowania ubdstwa zmieniajg si¢ mozliwosci

wyeliminowania tego zjawiska. PodejScie absolutne charakteryzuje si¢ tym, ze przez

krétkoterminowy wzrost dochodéw lub znaczacy wzrost gospodarczy mozna dopro-

wadzi¢ do prawie calkowitej likwidacji ubdstwa. Natomiast w podej$ciu wzglednym



250 Lukasz Wawrowski

ubdstwa praktycznie nie da si¢ wyeliminowaé, wzrost dochodéw moze nie spowodowaé
zmiany odsetka ubogich (GUS, 2011b).

2.2 MIERNIK ZAGROZENIA UBOSTWEM

Wyznaczenie granicy ubdstwa opiera si¢ na analizie poziomu dochodéw lub wy-
datkéw gospodarstw domowych. Na tej podstawie wyznacza si¢ lini¢ ubdstwa bedaca
wartoScig krytyczng wyzej wymienionych miar. Jednostka uznawana jest za uboga wow-
czas, gdy poziom jej dochodéw lub wydatkéw znajduje si¢ ponizej tej granicy. Nalezy
jednak pamigta¢ o niedoskonatosci tych miar (Panek, 2011). W kategorii dochodu nie
sa ujete przychody pozagotéwkowe, a takze majatek trwaly. Ponadto zauwazalna jest
tendencja do zanizania tej wartoSci poprzez zatajanie dochodéw pochodzacych z tzw.
szarej strefy. Z kolei w przypadku wydatkéw obserwuje si¢ radykalne zanizanie przez
badane jednostki wydatkéw na uzywki takie jak: tyton i alkohol (Panek i Szulc, 2004).

3. STATYSTYKA MALYCH OBSZAROW

Badania reprezentacyjne z zakresu statystyki spotecznej prowadzone miedzy in-
nymi przez GUS dostarczajg informacji o prawie kazdej dziedzinie zycia spolecznego
i gospodarczego. Mimo, ze badany jest woéwczas tylko fragment populacji, takie badania
sg bardzo kosztowne, a wyniki najcz¢Sciej publikuje si¢ na poziomie wojewddztw. Zej-
$cie na nizszy poziom agregacji spowodowaltoby pojawienie si¢ zbyt wysokich btedéw
Sredniokwadratowych. Tymczasem popyt na informacj¢ dla matych jednostek teryto-
rialnych z roku na rok wzrasta. Jednym ze sposobdw rozwigzania tego problemu moze
byc¢ zastosowanie w badaniach metod zaproponowanych przez SMO. Statystyka matych
obszaréw jest narzedziem pozwalajacym na otrzymanie wiarygodnych informacji na
podstawie nielicznej préby, przy wykorzystaniu wszystkich dostepnych informacji do-
datkowych. Wyrdznia sie¢ dwie podstawowe techniki estymacji: estymacje bezposrednia
i posrednia.

3.1 ESTYMACJA BEZPOSREDNIA

Estymator bezposredni dla domen* wykorzystuje jedynie informacje pochodzace
z badania reprezentacyjnego dla danej domeny. Cechg zachecajaca do jego stosowania
jest fakt, ze przy odpowiedniej liczebnosci proby jest on nieobciazony. Za jego wade
mozna uzna¢ to, ze mata liczebno$¢ préby implikuje wysokie wartosci wariancji w
przypadku szacowania wartosci parametréw dla domen mniejszych od tych, dla kt6-

* Okreslenie domena odnosi si¢ do przekrojéw terytorialnych lub rzeczowych np. powiat, pteé, grupy
wieku.
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rych zaprojektowano badanie. Najczesciej stosowanym estymatorem bezposrednim jest
estymator Horvitza-Thompsona:

Ya= ) viw), (1

gdzie: ¥, — warto$¢ globalna cechy Y dla d-tej domeny, y; — wartos¢ cechy Y dla j-tej
jednostki w badaniu, w; — wartoS¢ wagi wynikajacej ze schematu losowania dla j-tej
jednostki w badaniu (Dehnel, 2003).

3.2 ESTYMACJA POSREDNIA

Estymatory bezpoSrednie z racji tego, zZe sa nieobcigzone wykorzystuje si¢ do
tworzenia estymatoréw posrednich. Estymatory posrednie — mimo, ze sa obcigzone —
cechuja si¢ niskg wartosScig wariancji. Idea ich stosowania polega na tzw. ,,pozyczaniu
mocy™ spoza badanej domeny. Jednakze, aby méc je zastosowaé musi zachodzié¢ wa-
runek podobienstwa badanej domeny do wigkszej podpopulacji. Jednym z estymatorow
posrednich jest syntetyczny estymator ilorazowy, ktéry wykorzystuje oceng parametru
estymatora bezposredniego dla podpopulacji wiekszej niz domena do uzyskania oceny
parametru estymatora posredniego w malym obszarze. Opisany jest wzorem:

osynth Xd Cdirect

Y, Xq Yo, 2)
gdzie: X; — zmienna dodatkowa dla badanej domeny, Xo — zmienna dodatkowa dla
podpopulacji, Ygi’ec’ — estymator bezposredni dla podpopulacji (Zadlo, 2008).

Estymator posredni opisany wzorem (2) nazywany jest takze estymatorem syn-
tetycznym ilorazowym, poniewaz wykorzystuje nieobcigzony i efektywny estymator
bezposredni, ktérego ocena mnozona jest przez iloraz zmiennej dodatkowej dla do-
meny (wchodzacej w sktad populacji) do zmiennej dodatkowej dla populacji. Ocena
estymatora poSredniego tworzona jest sztucznie jako czg§¢ oceny estymatora bezpo-
Sredniego.

4. BADANIE BUDZETOW GOSPODARSTW DOMOW YCH

Badanie Budzetéw Gospodarstw Domowych (BBGD) jest badaniem prowadzonym
rokrocznie przez Gléwny Urzad Statystyczny i stanowi podstawowe Zrodto informacji
o warunkach zycia ludnosci. Jednostka badania jest gospodarstwo domowe, ktére przez
miesigc prowadzi specjalng ksigzeczke budzetowa, notujac w niej wszystkie przychody,
rozchody oraz iloSciowe spozycie débr. Informacje zebrane w badaniu wykorzystywane
sq migdzy innymi do okreSlenia zasiegu i glgbokosci ubdstwa (GUS, 2011a).

3 Pozyczanie mocy” polega na wykorzystywaniu danych z innych zrédet w celu zwigkszenia precyzji
szacunku.
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W niniejszej pracy analiz¢ przeprowadzono na podstawie zbioru zawierajacego
jednostkowe dane nieidentyfikowalne® pochodzace z Badania Budzetéw Gospodarstw
Domowych z 2005 roku’. W wojewédztwie wielkopolskim zostalo zbadanych 1078
gospodarstw, natomiast wielko$¢ proby w powiatach zawierala si¢ w przedziale od 0
(powiat rawicki) do 137 (powiat miasto Poznar) gospodarstw. Badang zmienng byt
dochéd ekwiwalentny® w gospodarstwie, na podstawie ktérego zostala wyznaczona
granica ubdstwa. Za zagrozone ubdstwem zostaly uznane gospodarstwa, w ktérych
ekwiwalentny doch6d do dyspozycji nie przekraczal 60% mediany dochodu w kra-
ju. Taki sposéb wyznaczania granicy ubdstwa jest rekomendowany i stosowany przez
Eurostat (por. Panek, 2011).

5. ANALIZA ZAGROZENIA UBOSTWEM W POWIATACH WOJEWODZTWA
WIELKOPOLSKIEGO

5.1 ESTYMACJA BEZPOSREDNIA STOPY ZAGROZENIA UBOSTWEM NA PODSTAWIE BBGD

Wykorzystujac estymator Horvitza-Thompsona oszacowano stope zagrozenia ubd-
stwem w powiatach wojewddztwa wielkopolskiego. Jako miar¢ precyzji szacunkow
wykorzystano odchylenie standardowe oraz obliczany na jego podstawie wspdiczynnik
zmiennosci (por. Zadto, 2008). Narodowy Instytut Statystyczny Wloch (ISTAT) wska-
zuje, ze wspotczynnik zmienno$ci nie powinien przekraczaé 18% w przypadku matych
domen (D’Al6 i in., 2012). Na rysunku 1 oraz w tabeli 1 zostaly przedstawione wyniki
estymacji bezposredniej w powiatach wojewddztwa wielkopolskiego.

Estymacja bezposrednia nie wskazata oceny estymatora w dwoéch powiatach, ra-
wickim oraz grodziskim. Niemozno$¢ obliczenia wartoSci w pierwszym wynikata z
faktu, ze obszar ten nie znalazl si¢ w prébie, natomiast w powiedzie grodziskim w
badaniu nie znalazlo si¢ ani jedno gospodarstwo, o ktérym mozna by powiedzied,
ze jest ubogie. W pozostalych powiatach oceny estymatora osiagajg wartosci od 5%
(powiat grodzki Poznafi) do ponad 44% (powiat czarnkowsko-trzcianecki) gospodarstw
zagrozonych ubdstwem. Wspotczynnik zmienno$ci zawiera si¢ w przedziale od 18%
(powiat kolski) do prawie 98% (powiat wolsztynski) czynigc te szacunki malo wia-
rygodnymi. Ograniczenie tej zmienno$ci byto mozliwe dzigki zastosowaniu estymacji
posrednie;j.

% Dane jednostkowe 0s6b pozbawione cech pozwalajacych na jednoznaczna identyfikacje danej osoby
takich jak: imie, nazwisko, pesel itp.

7 Na potrzeby analizy wejsciowy zbi6r ograniczono tylko do gospodarstw domowych, w ktérych bylo
co najmniej jedno dziecko ponizej 13. roku zycia.

8 Dochéd ekwiwalentny jest to dochéd przypadajacy na jedng osobe w gospodarstwie po uwzgled-
nieniu jego sktadu demograficznego.
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Wartosc wskaznika ’;i”:::
zagrozenia ubéstwem g
I ponizej 10.0% 63 Leszno
1 od 10.1% do 20.0% 94=Pozey
E od 20.1% do 30.0%
B powyzej 30.1%
1 brak danych

Rysunek 1. Odsetek ubogich gospodarstw domowych — ocena estymatora bezposredniego

Zrédio: opracowanie wlasne z wykorzystaniem programu R

5.2 ESTYMACJA POSREDNIA STOPY ZAGROZENIA UBOSTWEM

Wybdr zmiennych pomocniczych do estymacji posredniej jest zadaniem trudnym
oraz znacznie wplywajacym na wyniki estymacji. Na podstawie publikacji Ministerstwa
Pracy i Polityki Spolecznej (MPiPS, 2006) wybrano zmienne zwigzane z niedostatkiem
kierujac sie¢ wartoscia wspoétczynnika korelacji liniowej Pearsona. Najsilniej z odset-
kiem ubogich gospodarstw korelowaly si¢ nastg¢pujace zmienne: odsetek gospodarstw,
ktérych gtéwnym zrédfem utrzymania sa Swiadczenia (r,, =0,64), stopa bezrobocia
dlugookresowego (r,, =0,53) oraz odsetek oséb z wyksztalceniem podstawowym lub
bez wyksztalcenia w wieku 20-29 lat (r,, =0,52). Trudno jednoznacznie ocenic, czy
fakt utrzymywania gospodarstwa ze Swiadczen jest determinantg czy skutkiem ubdstwa
dlatego do analizy wybrano wskaznik jakim jest stopa bezrobocia dlugookresowego
pochodzacy z Narodowego Spisu Powszechnego 2002. Otrzymana warto$¢ wspoétczyn-
nika korelacji sugeruje, ze istnieje zalezno$¢ pomiedzy liczbg ubogich gospodarstw
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Tabela 1.
Szacunek ubdstwa w wojewddztwie wielkopolskim w przekroju powiatéw — estymacja bezposrednia

Lcamnse | ot Spiate | Vet

rawicki 0 0,00 0,00 -
gnieznienski 5 20,12 17,98 89,36%
grodziski 7 0,00 0,00 -
nowotomyski 7 14,17 13,14 92,76%
leszczynski 8 12,29 11,53 93,82%
szamotulski 10 20,28 12,79 63,09%
czarnkowsko-trzcianecki 11 44,35 14,96 33,74%
obornicki 11 18,19 11,64 64,02%
koscianski 12 16,08 10,46 65,04%
turecki 13 8,76 8,32 95,03%
chodzieski 14 27,78 11,88 42,76%
Sremski 14 7,07 6,82 96,49%
wagrowiecki 14 21,85 11,24 51,45%
stupecki 15 6,63 6,41 96,69%
Sredzki 20 9,67 6,52 67,39%
wrzesinski 22 27,55 9,26 33,62%
wolsztyniski 23 4,69 4,58 97,57%
kepiniski 24 23,39 8,58 36,69%
ostrzeszowski 24 20,89 8,33 39,85%
miedzychodzki 25 11,69 6,36 54,39%
kaliski 26 19,24 7,91 41,10%
krotoszynski 27 13,45 6,47 48,11%
m.Kalisz 27 7,62 5,18 67,99%
m.Konin 30 13,18 6,15 46,67%
m.Leszno 36 13,91 5,78 41,54%
gostyniski 37 24,07 7,14 29,66%
koniriski 41 27,49 7,15 26,01%
zlotowski 42 38,84 7,70 19,81%
pleszewski 44 28,96 6,81 23,50%
pilski 46 22,59 6,34 28,06%
jarocifiski 60 23,49 5,37 22,87%
kolski 74 29,83 5,39 18,06%
ostrowski 80 11,50 3,66 31,81%
poznanski 92 6,10 2,47 40,57%
m.Poznaii 137 5,00 1,84 36,89%

Zr6dio: obliczenia wlasne z wykorzystaniem programu SAS
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a liczbg bezrobotnych. Nalezy takze pamietad, ze syntetyczny estymator ilorazowy
wykorzystuje si¢ przy zatozeniu, ze relacja zachodzaca pomigdzy odsetkiem ubogich
gospodarstw, a stopg bezrobocia w poszczegdlnych powiatach wojewddztwa wielko-
polskiego jest podobna do relacji pomigdzy odsetkiem ubogich gospodarstw a stopg
bezrobocia w calym wojewddztwie. W zwigzku z tym wspotczynnik zmiennos$ci w po-
szczegblnych powiatach bedzie réwny temu wskaznikowi dla calego wojewddztwa.
Oceny estymatora posredniego dla powiatéw wojewodztwa wielkopolskiego przedsta-
wione sg na rysunku 2 oraz w tabeli 2.

Wartosc wskaznika
zagrozenia ubdstwem
ponizej 10.0%

od 10.1% do 20.0%
od 20.1% do 30.0%

powyzej 30.1%
brak danych

OmE@DQO

Rysunek 2. Odsetek ubogich gospodarstw domowych — ocena estymatora posredniego

Zrédio: opracowanie wlasne z wykorzystaniem programu R

Zastosowanie estymatora posredniego pozwolito na oszacowanie stopy gospo-
darstw zagrozonych ub6stwem nawet w tych powiatach, ktére nie byly reprezentowane
w probie. W powiecie rawickim obserwuje si¢ ponad 19% ubogich gospodarstw, a
w powiecie grodziskim 14% gospodarstw cierpi niedostatek. Najmniej gospodarstw
zagrozonych ubdstwem znajduje si¢ w Poznaniu, natomiast najwigcej w powiatach: ple-
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Tabela 2.
Szacunek ubdstwa w wojewddztwie wielkopolskim w przekroju powiatéw — estymacja posrednia

cumse | et | ot | Vot

rawicki 0 19,43 1,32 14,71%
gnieZnienski 5 27,17 1,85 14,71%
grodziski 7 14,31 0,97 14,71%
nowotomyski 7 18,31 1,25 14,71%
leszczynski 8 21,44 1,46 14,71%
szamotulski 10 20,69 1,41 14,71%
czarnkowsko-trzcianecki 11 30,84 2,10 14,71%
obornicki 11 25,96 1,77 14,71%
koscianski 12 19,42 1,32 14,71%
turecki 13 25,37 1,73 14,71%
chodzieski 14 28,78 1,96 14,71%
Sremski 14 20,98 1,43 14,71%
wagrowiecki 14 30,05 2,04 14,71%
stupecki 15 28,19 1,92 14,71%
Sredzki 20 23,80 1,62 14,71%
wrzesiniski 22 29,90 2,03 14,71%
wolsztynski 23 18,14 1,23 14,71%
kepiniski 24 20,34 1,38 14,71%
ostrzeszowski 24 23,35 1,59 14,71%
miedzychodzki 25 28,98 1,97 14,71%
kaliski 26 26,86 1,83 14,71%
krotoszynski 27 16,79 1,14 14,71%
m.Kalisz 27 26,68 1,81 14,71%
m.Konin 30 29,27 1,99 14,71%
m.Leszno 36 19,59 1,33 14,71%
gostynski 37 24,71 1,68 14,71%
koninski 41 32,60 2,22 14,71%
ztotowski 42 33,91 2,31 14,71%
pleszewski 44 36,99 2,52 14,71%
pilski 46 25,39 1,73 14,71%
jarocinski 60 16,43 1,12 14,71%
kolski 74 31,77 2,16 14,71%
ostrowski 80 28,21 1,92 14,71%
poznariski 92 14,87 1,01 14,71%
m.Poznart 137 10,79 0,73 14,71%

Zr6dio: obliczenia wlasne z wykorzystaniem programu SAS
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szewskim, ztotowskim i konifiskim. Takie oceny znajduja swoje uzasadnienie w warto-
Sciach stopy bezrobocia dtugookresowego w tych powiatach. W poréwnaniu do estyma-
tora bezpoSredniego, estymator poSredni dal wyzsze oceny w przypadku 31 powiatéw,
a nizsze tylko w przypadku czterech. Nizszg ocen¢ otrzymano mi¢dzy innymi w powie-
cie czarnkowsko-trzcianeckim, w ktérym estymacja bezpoSrednia wskazata zagrozenie
ubdstwem na bardzo wysokim poziomie 44%, a estymacja poSrednia zredukowata t¢
stope do poziomu okofo 31%.

Estymacja posrednia wptynela takze na ograniczenie zmiennosci badanej cechy.
Na rysunkach 3 i 4 przedstawiony jest rozkiad ocen estymatoréw z przedziatem ufnosci
wyznaczonym jako ocena uwzgledniajgca blad standardowy.

WOISZW"S",' = . e Ocena estymatora bezposredniego
m.Pozpar! 980 ., Ocena estymatora bezposredniego
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L ]
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pilski o .
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Wskaznik zagrozenia ubastwem (w %)

Rysunek 3. Rozkfad ocen estymatora bezposredniego dla powiatéw z uwzglednieniem biedéw
standardowych odpowiednich szacunkéw

Zrédlo: opracowanie whasne z wykorzystaniem programu R
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Rysunek 4. Rozkfad ocen estymatora poSredniego dla powiatéw z uwzglednieniem biedow
standardowych odpowiednich szacunkéw

7Zrédlo: opracowanie whasne z wykorzystaniem programu R

Estymator bezposredni — mimo, ze jest nieobciazony — cechuje si¢ bardzo duzg wa-
riancja, co pokazuje rysunek 3. W przypadku wigkszoSci powiatéw punkty obrazujace
odchylenie standardowe sa bardzo odsuniete od punktéw reprezentujacych oceny. Na
szczegbdlng uwage zasluguje zmienno$¢ powiatu gnieZnienskiego, gdzie przedziat ufno-
Sci wyznaczony przez odchylenie standardowe osigga wartosci od 2% do 38% odsetka
ubogich gospodarstw. Mimo tego, ze dla tego obszaru przedzial jest najszerszy, naj-
wigksza zmiennoscig wsrdd analizowanych powiatéw cechuje si¢ powiat wolsztynski.
Wskaznik zagrozenia ubdstwem oszacowano na poziomie 4,7% i ocena ta znajduje si¢
w przedziale od 0,1% do 9,3%. Zastosowanie estymatora syntetycznego ilorazowego
pozwolifo na znaczne zmniejszenie wariancji, ale kosztem obciazenia rezultatéw. War-
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toSci odchylenia standardowego dla poszczegdlnych powiatéw w wyniku zastosowania
estymacji posSredniej znaczaco si¢ zmniejszyly, co mozna zaobserwowac na rysunku 4.

6. WNIOSKI I DALSZE KIERUNKI PRAC

Uzyskane wyniki wskazuja, ze estymacja poSrednia pozwala na znaczacg redukcje
bfedu oszacowania parametréw estymatora dla powiatéw wojewddztwa wielkopolskie-
go w poréwnaniu do ocen uzyskanych przy wykorzystaniu estymatora bezposredniego.
Wysoka korelacja wskaznika zagrozenia ubdstwem z diugookresowa stopa bezrobocia
pozwolifa na uzycie tej zmiennej jako zmiennej pomocniczej. Mozna wnioskowaé,
ze wyzsza stopa bezrobocia dlugookresowego determinuje wyzszy poziom wskaZnika
zagrozenia ubdstwem. Ubdstwo jest zjawiskiem na tyle ztozonym, ze analiza tego zja-
wiska na podstawie tylko jednej zmiennej pomocniczej pozostawia pewien niedosyt.
Stad tez w dalszej kolejnosci prowadzone beda prace w kierunku rozszerzenia listy
zmiennych objasniajgcych. Wyzwaniem jest znalezienie takich wskaZnikéw, ktére beda
jednoznacznie determinowaé ubdstwo. Ponadto biorac pod uwage kierunki, w jakich
rozwija si¢ statystyka matych obszaréw, w badaniu podjete zostang proby zastoso-
wania liniowych modeli mieszanych do szacowania liczby gospodarstw zagrozonych
ubdstwem.

Urzqd Statystyczny w Poznaniu
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ANALIZA UBOSTWA W PRZEKROJU POWIATOW W WOJEWODZTWIE WIELKOPOLSKIM
Z WYKORZYSTANIEM METOD STATYSTYKI MALYCH OBSZAROW

Streszczenie

Ubébstwo jest zjawiskiem bardzo zlozonym. Ograniczanie tego niekorzystnego zjawiska jest obec-
nie najwazniejszym celem Banku Swiatowego. Jednak, aby te misje realizowaé potrzebne sa metody
identyfikacji ubogich. Wskazniki opisujgce ubdstwo sg jednak dostarczane na bardzo ogélnym poziomie.
Otrzymanie bardziej szczegétowych informacji jest mozliwe dzieki zastosowaniu statystyki matych obsza-
réw (SMO). Jest to zbiér metod pozwalajacych na estymacje parametréw przy malej liczebnosci préby z
wykorzystaniem wszelkich dostgpnych Zrédel informacji.

Gléwnym celem artykulu jest proba oszacowania wskaznika zagrozenia ubdstwem na poziomie
powiatéw w wojewddztwie wielkopolskim przy uzyciu wybranych metod SMO. Obliczenie tej miary od-
bedzie si¢ na podstawie danych udostepnianych przez GUS charakteryzujacych poziom zycia gospodarstw
domowych. Taka estymacja pozwoli uzyskanie kompleksowej informacji na poziomie lokalnym dotyczacej
sfery ubdstwa.

Stowa kluczowe: estymacja, mata préba, statystyka matych obszaréw, ubdstwo

POVERTY ANALYSIS IN DISTRICTS OF WIELKOPOLSKA WITH SMALL AREA ESTIMATION
METHODS

Abstract

Poverty is very complex phenomenon. Limitation of this disadvantageous phenomenon is main goal
of World Bank now. Nevertheless, to realize this mission methods of identification the poor are necessary.
Indicates describing poverty are provide at very general level. Getting more detailed information is possible
thanks to applied small area estimation (SAE). It is the set of methods which allow estimation of parameters
at small sample size with usage of all available information sources.

The main goal of this article is attempt to estimate at-risk-of-poverty rate at districts in Great Poland
using chosen methods of SAE. These measure will calculation based on statistics data describing life
level of households in Poland provided by Central Statistical Office. That estimation give comprehensive
information at local level about poverty.

Key words: estimation, small sample, small area estimation, poverty



